Kunstliche Intelligenz
Der smarte Umgang mit einer zunehmend smarten Welt

.KI 1st wahrscheinlich das Beste oder das Schlimmste, was der Menschheit passieren
kann.” - Stephen Hawking, Physiker
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Lernende benttigen Wissen : VU ¢
daruber, wie KI funktioniert, wo
ihre Grenzen liegen und welche
gesellschaftlichen, )
wirtschaftlichen, politischen und
ethischen Dimensionen zu
beachten sind.
O U U » D
Lernende bendtigen Lernende konnen bei eigenen ahlkamp
Anwendungs- und Lernprozessen (passend zum
Strategiewissen dariber, wie nd) von tiven
sie KI-Tools aktiv einsetzen Hallo JamesBond! Ich bin Fiete
konnen, um die elgenen Gearbete die folpende Aufgobe (nd ich gete D Rikcimnelding. wie Du Dich @'
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Aufgabe

Lernprozesse zu unterstutzen.
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Lernenden sollten auch
weiterhin schulische
Bildungsprozesse ermoglicht .
werden, die nicht von Daten- .
verarbeitung und
Bildschirmen gepragt sind.
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» Schreiben lernt man nur durch schreiben - und nicht schreiben
lassent

= Gleiches gilt fir die anderen Fahigkeiten, die du in der Schule
erwirbst - dies gilt insbesondere flr das Denken: Defn Gehirn
entwickelt sich nur weiter, wenn du es entsprechend trainierst

Denke selbst

SEIN VATER
€T

LERNEN UND KI
FUNF DIMENSIONEN FUR DEN UNTERRICHT

CC-BY-SA 4.0 Joscha Falck




Kl und Ethik

JUSTICE _
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Inhalt

Erfahrungen aus Social-Media und zugehorige Schlussfolgerungen

Wo ist Kl gut, wo nicht?
Chancen und Risiken von KI
Gesellschaftliche, insbesondere ethische Konsequenzen
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Konsequenzen fur die Schule



1. Erfahrungen aus Social-Media

\A/
""/A‘v

| R SILKE MOLLER
s

Besorgniserregende Falle in
sozialen Netzwerken

Sticker (insbesondere
rechtsradikale Inhalte),
verschickte Aufnahmen (u.a.
Airdrop)
Bildschirmaufnahmen
Personlichkeitsrechte
Cyber-Mobbing
Computerspiele
Cybergrooming

Jeder Like zahlt — gestorte
Fremdwahrnehmung



Wie man Nutzer abhangig macht

,Freiheit konnen wir uns nicht langer leisten” (B.F. Skinner)
o /
Dauerhafte Verhaltensanderung . B
. - Pt
Logik der operanten Konditionierung

Verhalten — positive Verstarkung — erhohte Verhaltensrate

Beispiel: Lacheln, Nicken erzeugt unbewusste Verhaltensanderungen

Folgerung: Wird unser Verhalten durch unsere Absicht (Praferenzen, Bedirfnisse) verursacht — oder
wird es von auen bestimmt?

Theorie der intermittierenden Verstarkung
Verhalten — intermittierende Verstarkung — dauerhaftes Verhalten

Die Verstarkung erfolgt unregelmallig und nicht gleichbleibend

Aus Klick, G. Gigerenzer



Geschaftsmodell: Nutzer zahlenmit ihren Daten

SWir nennen diese Leute Nutzer, und selbst, wenn wir es nicht laut aussprechen, winschen wir uns
insgeheim, dass jeder rettungslos all dem verfallt, was wir ihm anbieten” (Nir Eyal, Hooked)

Vorgehensweise der Unternehmen im Hinblick auf intermittierende
Verstarkung bei sozialen Netzwerken

1. Verhalten identifizieren, das man steigern will: Klicks, Zeit, Zahl der
Posts ...

2. Positive Verstarkung durch soziale Anerkennung und
Dopaminschube — Likes

3. Kleine, separate Einheiten (,,Nahrungsmittelkigelchen®)

Unvorhergesehene zeitliche Streuung — Intermittierende
Verstarkung . o

w - [ § (, @\\ I’ £ ) l é a
‘ \ /,' \ o % ®
Aus Klick, G. Gigerenzer @@D’ B 4 ™



Kontrolle der Autmerksamkeit

SWie kdnnen wir moglichst viel von lhrer Zeit und bewussten Aufmerksamkeit in Anspruch nehmen?”
(Sean Parker, erster Prasident von Facebook)

Likes sind der Leim, an dem die Leute kleben bleiben sollen
Weitere , Kleber”:

* Newsfeed

* Benachrichtigungssysteme

* Verzogerte Likes

* Auto-Play

* Snap-Streaks

e Stumpfsinnige Spiele, die fortwahrend Aufmerksambkeit verlangen
(FarmVille — Cow Clicker — Cowpocalypse)

* Lootboxen
Aus Klick, G. Gigerenzer



Die Macht des Smartphones

,Beherrsche dich selbst, sonst tut es jemand anders.”

Experiment zum Zusammenhang von korperlicher Nahe des Smartphones
und den Ergebnissen bei Aufmerksamkeits- und Intelligenztests

Handy-Bett: Kinder lernen die Gewohnheit, ihr
Handy in ein kleines Bett zu legen, bevor sie selbst
ins Bett gehen.

Wahrend es ,schlaft”, ladt sich das Handy — wie
der Mensch — mit Energie auf.

(Bild: Version, die von der Auerbach-Stiftung
vertrieben wird)

Aus Klick, G. Gigerenzer



Sicherheit und Selbstkontrolle

,Da ich die Zufalle nicht ordnen kann, halte ich mich selbst in Ordnung.” (Michel de Montaigne)

Der letzte Text

Es war Heiligabend, und die junge Frau hatte es eilig, nach Hause
zu kommen. Aber sie traf dort nie ein. Wenige Kilometer vor
ihrem Ziel raste sie, ohne zu bremsen, in einen Sattelzug. Die
StraBe war trocken, die Sicht gut, der Verkehr sparlich, daher frag-
ten sich die Feuerwehrleute am Unfallort, wie es hatte passieren
konnen. Als ihr Leichnam aus dem Wrack gezogen wurde, entdeck-
ten die Rettungssanitater ein intaktes Handy auf dem Boden des
Autos. Das Display zeigte die letzte Textnachricht der Fahrerin:
»Bin gleich da.«4%?

Aus: Klick von Gerd Gigerenzer



2. Wo ist Kl gut, wo nicht?

,lch fur meinen Teil heile unseren neuen Computer-Herrscher willkommen” (Ken Jennings nach
seiner Niederlage gegen den Supercomputer Watson von IBM in der Quizshow Jeopardy!)

* Deep Blue und AlphGo sind zu den Konigen der Brettspiele avanciert

* Gesichtserkennung, v.a. wenn man sein Gesicht unbeweglich halt
(Grenzkontrolle, Entsperren des Smartphones — iPhone: 1 : 1.000.000)

* Googles automatisches Gesichtserkennungssystem hat bei der Frage, ob
zwei Fotografien denselben Menschen zeigen, eine Trefferquote von 99,6%

* Industrieroboter
e Diagnose von bildgebenden Verfahren in der Medizin (Tumorerkennung)

* KI-Systeme eignen sich auch hervorragend zur Aufdeckung von
Versicherungsbetrug

Aus Klick, G. Gigerenzer



Big Data und schnelles Rechnen

* Hochgeschwindigkeitsrechnen ist die Grundlage von Suchmaschinen
und Schachcomputern.

e Suche nach Assoziationen in Big Data: Zunehmende
Rechengeschwindigkeit ermoglicht die Suche nach Assoziationen
zwischen Merkmalen in grolen Datensatzen.

* Muster in Bildern oder akustischen Informationen entdecken.
Algorithmen kénnen Muster in Bildern entdecken, etwa in Genomen
und astronomischen Beobachtungen, die fir das menschliche Auge
schwer zu erkennen sind.

Aus Klick, G. Gigerenzer



Big Data und instabile Welten

,Wenn Sie an Big-Data-Analytik glauben, sollten Sie sich jetzt auf Hillary Clintons Prasidentschaft
einstellen.” (Kolumnist Jon Markman in Forbes)

e Der Schlissel zum WeiRen Haus: Weitgehend falsche Prognosen bei der
Prasidentschaftswahl 2016

e Unfalle mit autonom fahrenden Autos (z.B. todlicher Unfall von Elaine
Herzberg: Das Rad mit den Plastiktliten wurde auf der schlecht
beleuchteten Stralle nicht als solches erkannt)

e Algorithmen auf Online-Dating-Plattformen (Money can’t buy me love)
* Nutzlose Korrelationen (Schokoladenverzehr und Nobelpreistrager)

* Blackbox-Justiz (Algorithmus COMPAS zur Risikoeinschatzung von
Straftatern)

e Covid-19-Dashboard (Veranderte Kriterien fiir die benutzten Zahlen)
Aus Klick, G. Gigerenzer



Teilweise andere Wege der Erkenntnisgewinnung
Das Gehirn kennt viele Wege zum gleichen Ziel

Aus Klick,
G. Gigerenzer Bill Clinton und Al Gore?

Das Gehirn kompensiert die
Uberforderung des menschlichen Auges



Objekt und Gesichtserkennung

Ein tiefes neuronales Netz halt Streifen irrtimlich Bereits drei Monate alte Sauglinge

fir einen Schulbus reagieren unterschiedlich auf Hunde
) und Katzen.
Uberdeckt dieser Sticker ca. 1% des Kinder brauchen zum Erlernen einer
ganzen Bildes, so wird die Kategorie viel weniger Beispiele als ein
Vorhersage fur eine grofRere Klasse neuronales Netzwerk.

von neuronalen Netzen gestort. Aus Klick, G. Gigerenzer




Szenario-Erkennung

Eine Frau reitet auf Ein Flugzeug steht auf der Eine Menschengruppe steht
einem Pferd einen Rollbahn eines Flugplatzes. oben auf einem Strand.
staubigen Weg entlang.

Objekte werden richtig erkannt, jedoch nicht die Beziehung zwischen den Objekten, die mentalen Zustande der
Menschen sowie die physikalischen Krafte, die am Werk sind
= Fehlende intuitive Psychologie und Physik der KI Aus Klick, G. Gigerenzer



Die Zahnrader des gesunden
Menschenverstandes (Common Sense)

» Kausales Denken: Struktur von Ursache und Wirkung in der Welt
verstehen (Warum-Fragen)

* Intuitive Psychologie: z.B. Absichten und Uberzeugungen anderer
Menschen verstehen (Menschen haben Gefluihle und Absichten;
andere Perspektive einnehmen; ein Mangel an intuitiver Psychologie

ist ein Zeichen fur Autismus)
* Intuitive Physik: z.B. Eigenschaften von Raum und Zeit m
verstehen (Zeit ist nicht umkehrbar)

* Intuitives Sozialverhalten: z.B. Kooperation, Konkurrenz, soziale
Normen und Ethik (bereits im Alter von drei Jahren sind Kinder
bestrebt, dass sie Gruppennormen folgen und moralische Standards

Verteldlgen) Aus Klick, G. Gigerenzer




/usammenfassende Einordnung

Komplexe Algorithmen arbeiten am zuverlassigsten in wohldefinierten,
stabilen Situationen, in denen grolse Datenmengen zur Verfigung
stehen.

Die menschliche Intelligenz hat sich dagegen entwickelt, um
Ungewissheit zu bewaltigen, unabhangig davon, ob Big oder Small Data
vorliegen.

(Gerd Gigerenzer in ,,Klick“)



3. Chancen und Risiken von KI

Die Kl als Gutachter

Immer mehr Versicherungen setzen darum bei der
Schadensregulierung auf kiinstliche Intelligenz. Das
Versprechen: Die unbestechlichen Algorithmen
bewerten einen Schaden objektiv. Schluss mit
parteiischen Gutachten und Uberteuerten
Reparaturen.

Katarina Barley (ehemalige Richterin und EU-
Abgeordnete): Schon bald werden wir in
Gerichtsprozessen Fotografien als Beweise nicht mehr
verwenden kénnen — weil wir nicht feststellen kbnnen,
ob die Fotos echt sind oder Kl-generiert.

(aus: Die Zeit, 02.11.23)



KI erweitert das Spektrum und findet Zusammenhange, auf die
Menschen bislang nicht gekommen sind

Go-Spielzige

Abb.2.2; Lee Sedol auf einem Pressefoto zum weltweit publizierten Go-Wett-

kampf (allein in China verfolgten ihn 30 Millionen Menschen live) zwischen

) dem koreanischen Go-Meister und der Ki AlphaGo der Firma DeepMind, deren

wie Kl uns rettet und bedroht Vertreter Aja Huang stellvertretend flr AlphaGo die Steine nach den Vorgaben
DROEMER® der Kl setzte,

Dem Menschen uberlegen —



Wissenschaftlich informierte neuronale Netzwerke brauchen
weniger Trainingsdaten und generalisieren besser

* Erdbebenvorhersage (z.B. Varianz von akustischen Signalen)
* Astronomie (Klassifikation von Galaxien)

* Mathematische Beweise mit Hilfe von Kl (Auffinden von
Gegenbeispielen bei Vermutungen; ,finden” der Nadel im
mathematischen Heuhaufen)

* Synthese neuer komplizierter Molektle — Entwicklung neuer
Medikamente (z.B. Knochenkrebs, Diabetes, Antibiotika)

Aus Kinstliche
Intelligenz, M. Spitzer



Entwicklung neuer Medikamente

Vorgehen:

Training eines tiefen neuronalen Netzwerks mit 2335 Molekllen mit
bekannter vorhandener und nicht vorhandener antibiotischer Wirkung auf
das Bakterium Escherichia coli.

— Lernprozess: Netzwerk ,lernt” die Eigenschaften von Molekilen und
deren molekulare, funktionelle Einheiten, die auf antibiotische
Wirksamkeit hindeuten

— Suchprozess: Netzwerk identifiziert aus 107 Millionen Molekulen aus
einer Datenbank die 99 Vielversprechensten.

— Biologische Testverfahren: Entwicklung von Halicin (2020; wirkte bei
Mausen gegen multiresistente Stamme)

Aus Kinstliche
Intelligenz, M. Spitzer



Konsequenz

KI wird Chemiker nicht ersetzen.
Aber die Chemiker, die K| nutzen,
werden die Chemiker ersetzen,
die das nicht tun.

Aus Kiinstliche Abb5.6: Finf der acht publizierten neuen Synthesewege zu acht strukturell
unterschiedlichen und medizinisch relevanten Zielmolekilen, die von der Ki

Intelligenz, M. Spitzer Chematica autonom generiert wurden.



4. Gesellschaftliche, insbesondere ethische Konsequenzen

aSARN

|

Aus: Ein Algorithmus hat
kein Taktgefiihl, K. Zweig



Brain-Computer-Interfaces
Neuralink — ,non-disclosure agreement”

Bisherige Erfolge (z.B.):

* Sprach-Kl rekonstruierte Geschichten, die sich
Versuchspersonen vorstellten

* Pink-Floyd-Studie: Epilepsie-Patienten wurde
ein Song vorgespielt; die gemessenen
Hirnstrome wurden wieder in Musik verwandelt
— Das Ergebnis erinnerte an das Original

Hoffnungen: HOW DOES THE NEURALINK BRAIN CHIP WORK

Lahme wieder gehen, Taube wieder -

horen, Blinde wieder sehen

Neuralink chip are able to

Umsetzung: e i .,:Z:Ii‘:,,’;i‘.i‘;i’t;",';ii‘;:‘"
The brain consists contro.

Mit Hilfe von KI Muster und Strukturen opeiiots ) )

. e e, ee at transmit (7 This could control

in den neuronalen Aktivitatsmustern zu gsalas s B cxternal technologies, ke

cells in the body, ; computers or smartphones,

e r- k e n n e n like our muscles or bodily functions, like

and nerves. > muscle movement




Umsetzung und Anwendung

Vorgehen bei der Gedankenlese-
Studie:

Intensives Training flr den
Algorithmus: Podcasts in einem
Kernspintomographen anhoéren —
Programm konnte so die Muster
in den Gehirnstréomen mit den
Wortern vergleichen

Wo Neurotechnik heute schon
helfen kann:

* Cochlea-Implantat (fir
Gehorlose)

 Tiefe Hirnstimulation (fir
Parkinson-Patienten)

* Neurostimulation bei Epilepsie
* Impulse gegen Depressionen
* Bricke gegen Gelahmte



Brain-Computer-Interfaces (BCI): Unsere Gedanken werden
sichtbar(er)- Entwicklungen von NeuroSky und Emotiv

‘ |
i

Learn better with insight
into how your brain
works.

Das modernisierte Gesetz im US-Bundesstaat Colorado (Colorado Privacy Act) zielt auf den Schutz der Gedanken ab. Es geht darum, neuronale Daten als

sensible personenbezogene Daten einzustufen.
Lesenswerter Beitrag zu diesem Thema: https://fortune.com/2024/04/18/colorado-passes-brainwave-privacy-law-bcis-biometric-data/, Link zum Gesetz:
0.2024 und zur

hnps:_//legisca_n.com/CO/text/H31058/2024, Aufrufe: 29.04.2024, Link zur Website NeuroSky: https://neurosky.com/, Aufruf: 24.05./9.1
Website Emotiv: https://www.emotiv.com/products/flex-saline, Aufruf: 2.06.2024
MEDIA &
27
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Prof. Dr. Doris WeRBels, Hochschule fiir Angewandte Wissenschaften Kiel



Wechselseitige Beeinflussung von Menschen und Technik
Sensibilisierung flr eine souverane Entscheidung

* Neue Optionen, VergroBerung der Freiheitsgrade (z.B. GPS, Diagnostik in
der Medizin, Feedback- und Tutor-Systeme in der Schule)
* Erweiterung menschlicher Handlungsfahigkeit und Autorschaft

Kontextspezifische Analyse

K notwendig |

* Einschrankung der Handlungsfahigkeit (z.B. Diagnostik, automatisiertes
Fliegen)

e Keine Verantwortung durch Maschinen

e Urheberschaft von Handlungen bleibt dem Menschen vorbehalten

e Transparenz, Privatsphare, Schutz vor Diskriminierung und Bias




Mittelpunkt der Bildungspraxis

Herausbildung von mundigen und freien Personen, die urteilsfahig und
verantwortlich handeln kdnnen

Erweiterung des Unterrichtsgeschehens durch digitale Tools: Praxis der
Verstandigung, des Austausches von Grunden, der Starkung der
Urteilskraft und der Personlichkeitsentwicklung — Erfahren von
Selbstwirksamkeit

Er6ffnung von neuen Handlungsoptionen

Vertiefung des personalisierten Austausches: Vorrang des
interpersonalen Charakters des padagogischen Geschehens



Querschnittsthemen des deutschen Ethikrats

Erweiterung und Verminderung von Handlungsmoglichkeiten
Wissenserzeugung durch Kl und Umgang mit Kl-gestltzten Voraussagen
Gefahrdung des Individuums durch statistische Stratifizierung
Auswirkungen der Kl auf menschliche Kompetenzen und Fertigkeiten

Schutz von Privatsphdre und Autonomie versus Gefahren durch
Uberwachung und Chilling-Effekte

Datensouveranitat und gemeinwohlorientierte Datennutzung
Kritische Infrastrukturen, Abhangigkeiten und Resilienz
Pfadabhangigkeiten, Zeitverwertung und Missbrauchsgefahren

Bias und Diskriminierung

10. Transparenz und Nachvollziehbarkeit — Kontrolle und Verantwortung

Al S

O 0 N O



Kl und ethische Fragen: Entfaltung von Querschnittsthemen

Querschnittsthema

Inhalte

Lernanldsse

Erweiterung und Verminderung
von Handlungsmaéglichkeiten

Differenzierte Planung:
Erweiterung menschlicher
Handlungspotenziale versus
Verlust bestimmter Kompetenzen

Medizin: Diagnostik

Lehr- und Lernsysteme sowie intelligente Tutor-Systeme

Manipulation und Stérung der freien Meinungsbildung (Filterblase,
Echokammer)

Automatisierte Verkehrsmodelle (Absturz der Air France-Maschine
Uber dem Atlantik — die Piloten waren zu wenig auf Gefahrenmomente
trainiert und verlieRen sich auf automatisierte Systeme)

Wissenserzeugung durch Kl und
Umgang mit Kl-gestiitzten
Voraussagen

Korrelationen und Datenmuster sind nicht
mit Erklarungen und Begriindungen
gleichzusetzen

Digitale Technik als
Entscheidungsunterstlitzung und nicht
Entscheidungsersetzung

Ubernahme von Verantwortung

Entscheidung Gber

- Kreditwirdigkeit

Wohnungsvergabe

Strafrechtliche Aspekte

Partnervermittlung

Depressionserkennung auf Instagram

Diagnostik in der Medizin

Umgang mit Werturteilen

Grundverstandnis iber Korrelation versus Kausalitat

Versténdnis tiber Grenzen der Kl-gestltzten Erkenntnisgewinnung

I

Gefdhrdung des Individuums
durch statistische Stratifizierung

Problem der Zuordnung von statistischen
Korrelationen auf Grundlage von Big Data
im Hinblick auf den individuellen Fall

Politische Bildung: Riickwirkung von Klassifikation auf 6ffentliche
Kommunikation und Meinungsbildung

Gefahr der Stigmatisierung im Bereich der schulischen Bildung (z.B.
Pisa-Studie) — Einzelfallbetrachtung stets notwendig
Verwaltungsentscheidungen auf Grundlage von digitalen Agenten
(siehe Punkt 2)

Auswirkungen von K| auf
menschliche Kompetenzen und
Fertigkeiten

Kompetenzsteigerung und Deskilling
jeweils kontextbezogen

Risiko fiir die individuelle
Selbstwahrnehmung

Effektive Vorkehrungen notwendig,
gezielte GegenmalRnahmen

Kompetenzsteigerung

Digitale Technologien dienen in der schulischen Bildung der
Kompetenzerweiterung

Kompetentere Teilnahme am o6ffentlichen Diskurs
Risikobewertungen zur Prognose und Prévention von Gefahrenlagen
EinbiRen von Fahigkeiten




Analyse von Réntgenbildern
Automation Bias: GrolRes Vertrauen in die perfekte Technologie,
gleichzeitig Misstrauen in die eigenen Fahigkeiten

5 | Schutz von Privatsphare und Gefahrdung der Autonomie, Privatsphare, | Invasives Tracking
Autonomie versus Gefahren insbesondere vulnerable Gruppen Chilling-Effekt: Menschen, die Sorge haben, dass ihr Verhalten
durch Uberwachung und aufgezeichnet oder ausgewertet wird —» Selbstzensur
Chilling-Effekte Schulische Bildung: Gefahren der Uberwachung und mégliche Chilling-
Effekte
6 | Datensouveranitat und Sekundéarnutzung von Daten Datentracking durch Gesundheits-Apps oder in sozialen Medien
gemeinwohlorientierte Individuelle Akteure stellen Schulische Bildung: Schutz der Privatsphéare von Lernenden wie auch
Datennutzung selbstbestimmt Daten im Interesse der von Lehrkraften bei gleichzeitiger Nutzung der Daten fur eine
Allgemeinheit zur Verfugung gemeinwohlorientierte Perspektive (z.B. zur Verbesserung von Tutor-
Systemen)
7 | Kritische Infrastrukturen, Gefahrdung der menschlichen Autonomie | Twitter: Keine vergleichbare Alternative (problematische Ubernahme
Abhédngigkeiten und Resilienz Starkung der Resilienz soziotechnischer von Musk), Abhédngigkeit
Infrastruktur Strategien fur digitale Blackouts bei kritischer Infrastruktur wie
Stromnetze (ethisches Vorsorgedenken)
Alternative Infrastruktur in Bildung, Verwaltung und Medizin, um eine
zu groRe Abhangigkeit zu mindern
8 | Pfadabhangigkeiten, Technologien mit groRen Auswirkungen: Anordnung der Buchstaben auf der Tastatur als Beispiel fur
Zweitverwertung und Zu Beginn mégliche Langzeitfolgen sowie | Pfadabhangigkeiten und Gewdhnungseffekte
Missbrauchsgefahren Dual-Use-Potenziale mitdenken Corona-Pandemie: Contact-Tracing-App —> Hinweise zur
Zweckentfremdung in anderen Landern
9 | Bias und Diskriminierung Datenbasierte KI-Systeme lernen auf Medizin: Diagnostik von Hautkrebs wurde vor allem auf Bildern mit
Basis vorhandener Daten: Gefahr der heller Haut trainiert
Fortschreibung von Stereotypen und Straftaten im Kontext von pradiktiver Polizeiarbeit
Diskriminierung von
Bevolkerungsschichten
10 | Transparenz und Entwicklung von Standards fr Kreditvergabe

Nachvollziehbarkeit — Kontrolle
und Verantwortung

Transparenz, Erklarbarkeit und
Nachvollziehbarkeit — Kontrolle und
Verantwortung




Ethische Aspekte und Anforderungen, die den ethischen
Leitlinien zugrunde liegen

* Vorrang menschlichen Handelns und menschliche Aufsicht
(Grundrechte beim autonomen Fahren und der
Verbrechensbekampfung)

* Transparenz (Nachverfolgbarkeit, Erklarbarkeit, Kommunikation)
* Vielfalt, Nichtdiskriminierung und Fairness
* Gesellschaftliches und okologisches Wohlergehen

e Datenschutz und Datenqualitatsmanagement (Privatsphare und
Integritat der Daten)

 Technische Robustheit und Sicherheit
* Rechenschaftspflicht

Aus den ethischen Leitlinien der EU



EU Al Act: Die KI-VO
& seine Bedeutung fur d|e
Schule

RAIn Antonia Dufeu
17. September 2024




Elternbrief und Handlungsleitfaden

Liebe Eltern,

wir machten Sie dariiber informieren, dass wir im Rahmen unseres Unterrichts am Oskar-Maria-Graf-
Gymnasium auch Generative Kiinstliche Intelligenz (K| oder Al) verwenden, z. B. KI-Werkzeuge wie
fiete.ai, Leap oder fobizz-Chatbots, um das Lernen und die Interaktion der Schilerinnen und Schiler
zu unterstitzen und unserer Medienbildungsaufgabe gerecht zu werden.

Solche padagogisch eingesetzten Technologien kénnen den Unterricht vielseitiger gestalten, den
individuellen Lernfortschritt begleiten und gleichzeitig wichtige digitale Kompetenzen vermitteln, die
in der heutigen Welt an Bedeutung gewinnen.

Wofiir setzen wir KI-Tools mit der Klasse ein?

- Automatisiertes Feedback, das Schillerinnen und Schilern hilft, Fehler zu erkennen und
selbststandig zu korrigieren

- Unterstiitzung bei der Recherche, Wissensvermittlung und Ubung auf verschiedenen Lernniveaus

- kritische Auseinandersetzung mit Kl-generierten Informationen sowie Training eines reflektierten
und miindigen Umgangs mit den Tools

Welche Prinzipien leiten uns?

Uns ist bewusst, dass der Einsatz von Technologien immer auch Fragen des Datenschutzes und der
Persdnlichkeitsrechte aufwirft. Bitte seien Sie wversichert, dass wir bei der Nutzung der KI die
datenschutzrechtlichen Bestimmungen gemal der Dotenschutz-Grundverordnung (DSGVO) sowie der
EU-Verordnung dber Kiinstliche Intelligenz (EU Al Act) und die Persénlichkeitsrechte hrer Kinder
beriicksichtigen.

- Verantwortung: Kl-Einsatz wird pddagogisch begleitet, ist kein Selbstzweck und nicht in jedem
Lernkontext sinnvoll. Er dient ausschlieBlich zu Bildungszwecken und seine Regeln werden der
Klasse verdeutlicht.

- 5chutz von sensiblen Daten: Die Nutzung erfolgt anonym oder pseudonymisiert, wenn tberhaupt
personenbezogene Informationen notwendig sein sollten, und Daten werden nicht dauerhaft
gespeichert. Eine Besonderheit betrifft die Handschrifterkennung, die zunehmend Einsatz findet
und damit personenbezogene Daten verarbeitet. Momentan wird am OMG beabsichtigt, dass man
iber die Tools Fiete.oi und Fobizz diese Moglichkeit nutzt. Sollten Sie damit nicht einverstanden
sein, so schreiben Sie uns bitte Gber verwaltung@omg-neufahrn.de.

- Sicherheit: Kl-Tools werden ausschlieflich tber Server betrieben, die den europdischen
Datenschutzstandards entsprechen. Es erfolgt keine Weitergabe von Daten an Dritte.

Leitfaden flr den Umgang von Kl
in der Schule zum zielgerichteten

und reflektierten Einsatz

Verstehe grundsatzlich

* Kibasiert auf Wahrscheinlichkeitsaussagen und ist daher
fehleranfallig

* Klist kein Recherchetool, sondern nur ein impulsgeber

* Tools wie ChatGPT werden mit Daten vortrainiert -
problematische Trainingsdaten erzeugen problematische
Ausgaben [“Garbage in -> Garbage put”)

Nutze veranwortungsbewusst

Gehe mit deinen perstnlichen Daten (Name, Gesundheit und
privaten Gedanken) vorsichtigum

Bedenke ethische Leitlinien und Auswirkungen von unmoralisch
eingesetzten Kl-Inhaiten [2.B. Deepfakes, Bias-Fehler)
Respektiere geistiges Eigentum und gib die Verwendung von Kl
generierten Ergebnissen transparent an

Bewerte kompetent

Uberprufe informationen kritisch und refiektiert, ob sie korrekt
bzw, vertrauenswirdig sind

Fachliches und mediales Wissen sind Voraussetzung fir eine
aussagekraftige Bewertung

Belege uber K erhaltene Informationen durch sericse (2.8
wissenschaftiiche) Quellen

ntwickle deine Fihigkeiten weiter

* Verwende die Feedback-Moglichkeiten zur Korrektur und
Uberarbeitung gezielt

* Fokussiere und erganze die gewonnenen Ergebnisse, die du von

KI-Tools erhalten hast

Entwickle ein effizientes Zeitmanagement, um zielfGhrende

Arbeitsweisen aufzubauen

Denke selbst

* Schreiben lernt man nur durch schreiben - und nicht schreiben
lassent!

* Gleiches gilt fir die anderen Fahigkeiten, die duin der Schule
erwirbst - dies gilt insbesondere fur das Denken: Dein Gehirn
entwickelt sich nur weiter, wenn du es entsprechend trainierst



5. Konsequenzen fur die Schule

e Khanmigo hilft immer gerne:

| Knifflige Rechenaufgaben, die Erklarung der
Relativitatstheorie in der Rolle von Albert Einstein, ein
Besinnungsaufsatz oder ein sokratischer Dialog zu den
Sinnfragen des Lebens - Kompetent, didaktisch versiert,
gerecht und niemals schlecht gelaunt: Man kénnte
Khanmigo, einen auf dem Sprachmodell GPT-4
basierenden Chatbot fir die ideale Lehrkraft halten ...

Aus Intelligenz und
Zukunft, human, Mensch
und KI, 01/23




ChatGPT

Schiiler glauben, mit ChatGPT gut
zu lernen

Schiler lassen die KI Texte und Ubersetzungen erledigen, zeigt eine
Umfrage der Hochschule Bielefeld. Und erliegen einem Missverstandnis.
Schulen sollten aktiv werden.

Aus einer Umfrage (Ab 10. Jgstf.):
* 18% nutzen die Funktion der Texterstellung
e Jeder Flnfte Ubersetzt Texte mit der Kl oft oder sehr oft

* Ein Viertel verwendet ChatGPT fir das Erledigen von Hausaufgaben, das Schreiben von Aufsatzen,
Lésen von Mathematikaufgaben

»... Schuler sind davon lGberzeugt, dass die Nutzung von ChatGPT ihnen das Lernen leichter mache — und
ihre schulischen Noten verbessere. Sie beziehen diese Erfolge besonders stark auf die produktiven

Fahigkeiten des Sprachmodells, also Ubersetzungen vorzunehmen und (schnell) Texte fiir die Schiiler zu
schreiben. ...

https://www.zeit.de/gesellschaft/schule/2023-11/chatgpt-schueler-lernen-umfrage



Fakt oder Fake

,Kinder missen lernen, wie man denkt, nicht was man denkt.” (Margaret Mead)
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Welches Tier ist echt? Albrecht Dirers Holzschnitt eines Nashorns aus dem Jahr 1515
und Edward Tellers Holzschnitt eines Einhorns von 1607
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Deepfake




Deepfake-Video mit Olaf Scholz

t-online.

DEEPFAKE

https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id 100290574 /olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html



https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html
https://www.t-online.de/digital/aktuelles/id_100290574/olaf-scholz-wettert-in-video-gegen-afd-indizien-entlarven-deepfake.html

Deepfake-Silvesteransprache

.Kein Grund fir Frust”

Tausende fallen auf Satire-
Neujahrsansprache von Olaf Scholz rein

&2 Pocket

,Liebe Bundesbirgerinnen, auRen®, sagt Scholz.
,Eigentlich wollte ich Ihnen ja inspirierende
Worte von einem Teleprompter ablesen, aber
[...] die zustandigen Redenschreiber sind leider
alle krank.”

Da auch ,Kollege Habeck” bekanntlich ,,nur fir
Vier- bis Elfjahrige schreiben” konne, misse er
dieses Mal leider ,mal hundert Prozent
authentisch und vom Herzen” sprechen.
,Manches vergesse ich auch”, sagt Scholz. Aber
niemand brauche sich vor Ungewissheit sorgen,
denn: ,Das wird im nachsten Jahr noch viel, viel
schlimmer.” Das verspreche er seinen Blirgern.

Aus: www.focus.de



Fakten-Check

e Ton und Lippenbewegungen sind nicht ganz synchron. Die Mundwinkel scheinen
an einigen Stellen zu zucken, was unnatirlich wirkt. Zudem sind sie etwas
verschwommen, wie man bei genauem Hinschauen sieht.

e Gestik ist hier ebenso wie Mimik kaum vorhanden
e Es fehlt ein offizieller Account fir das Video

e Bestimmte Aussagen wie “Den AfD-Faschismus beseitigen” waren kaum vom
Bundeskanzler zu hdren

e Eine Regierungserklarung des Bundeskanzlers wirde niemals mit dramatischer
Musik und symbolstarken Bildern unterlegt sein. Und auch einen Spendenaufruf
wurden wir wohl so nicht von Olaf Scholz horen.



Inhaltliche Auseinandersetzung

1. Vergleiche die oben beschriebenen Problemen mit den Vorschriften, an denen die EU arbeitet,
um eine menschenzentrierte und ethische Entwicklung der Kiinstlichen Intelligenz (KI) zu

garantieren (https://www.europarl.europa.eu/news/de/press-room/20230505I1PR84904/ki-
gesetz-ein-schritt-naher-an-ersten-regeln-fur-kunstliche-intelligenz)

2. Kinstlerinnen und Kinstler berufen sich auf das Grundgesetz und argumentieren mit der
Freiheit der Kunst und der freien MeinungsaulRerung, um keine Einschrankung bei der Nutzung
von Kls zur Erzeugung von Deep Fakes zu erhalten. Recherchiere die entsprechenden Stellen im
Grundgesetz und ordne sie im Kontext obiger Aussage ein.

3. Oskar schlagt vor, dass man Deep Fakes grundsatzlich per Gesetz verbieten solle. Nimm zu
diesem Vorschlag begriindet Stellung!

4. Der Regierungssprecher Hebestreit teilt mit, dass eine Arbeitsgruppe auch Moglichkeiten fiir
eine verifizierte Echtheit wie ein "Wasserzeichen" in Videos prife. Beurteile diese Mallinahme.
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Arbeitsmaterialien

Fachunabhangig Fachspezifisch

1.
t-online.
a)
b)
DEEPFAKE
c)
d)

Kombinatorische Explosion (aus: Katharina Zweig, Die KI war’s!)

Ki-Systeme kdnnen mithilfe von statistischen Methoden nach komplizierteren Mustern suchen, als wir
Menschen es konnen. Dies hangt mit der Anzahl der Eigenschaften zusammen, die eine Wirkung
erzielen kdnnen. Erzielt nur eine Ursache zeitnah eine Wirkung, so kénnen Menschen dies gut
entdecken. Sobald mehrere Ursachen benétigt werden, um eine Wirkung zu erzielen, ist die
Identifikation ungleich schwieriger,

Wenn es 25 mogliche Griinde fiir ein Verhalten gibt, dann gibt es genau 25 Moglichkeiten, dass genau
einer davon der Ausidser ist. Wenn aber erst die Kombination aus zwei Griinden zur Wirkung fihrt,
dann gibt es schon 300 verschiedene Paare, die man untersuchen misste.

Zeige, dass es bei zwei Griinden 300 Paare bei insgesamt 25 Eigenschaften gibt.

Im Text des Buches heift es, dass man bei drei Griinden von 25 Eigenschaften bereits bei tiber 3000
moglichen Kombinationen ist. Uberpriife, ob diese Aussage stimmt.

Die kombinatorische Explosion beschreibt die Tatsache, dass die Menge
von Kombinationen massiv wdchst, je mehr Eigenschaften es gibt. Fir
das maschinelle Lernen ist das relevant, weil jede Kombination, die in
der Wirklichkeit auftritt, mit geniigend Beispielen abgedeckt werden
muss. Sonst kann die Maschine nicht davon lernen.

Der Osterreichische Arbeitsmarktservice, dem Pendant zum deutschen Jobcenter, wollte die
Integration der Arbeitslosen in den Arbeitsmarkt verbessern, indem er neun Eigenschaften der
Personen fur die Vorhersage nutzen wolite. Dazu heiRt es weiter: ... basierend auf diesen neun
Eigenschaften, theoretisch schon 81000 Kombinationen gibt.

Uberprife diese Aussage!

Man hatte insgesamt 1,2 Millionen bekannte Falle zum ,Anlernen” des Ki-Systems zur Verflgung.
Erklare die Grenzen, die dadurch dem maschinelien Lernen gesetzt sind.



Wie kam der Merz-Fake im
~Spiegel” per Leserbrief
zustande?

Von Jochen Zenthofer 10.02.2075 12:54 Lesezeit: 3 Mi




Behauptung

Friedrich Merz sei um das Jahr 2005 Honorarprofessor an der Universitat St. Gallen
gewesen und habe Vorlesungen in Wirtschaftswissenschaften gehalten. Es habe
Tumulte und Beschwerden der Studierenden gegeben, weil Qualitat und Inhalt
schlecht gewesen seien. Die Universitat habe das Lehrverhaltnis mit Merz vorzeitig
beendet.

Einordnung

Der Spiegel hat den Leserbrief geloscht, fiir die darin enthaltene Behauptungen finden
sich nach einer Prufung des Magazins keine Belege. Die Universitat St. Gallen schreibt
als Antwort auf eine Presseanfrage des Faktenforums, Merz habe dort keine
Honorarprofessur oder einen Lehrauftrag gehabt. Er habe einzelne Auftritte an der
Universitat gehabt, zu denen aber keine Beschwerden bekannt seien.

Der Spiegel hat den Leserbrief online gelgscht und seine Inhalte nach einer Priifung als falsch
bezeichnet. ,Wir hatten diesen Brief nicht veroffentlichen diirfen. Fiir den vom Leser geschilderten
Hergang finden sich keine Belege®, heilt es in einem Artikel.

Das Magazin hat mit dem Mann gesprochen, der den Leserbrief geschickt hat - er hat den Brief nach
eigenen Angaben mit Chatbots verfasst. ,,Er stiitze sich auf Erinnerungen an Gesprache mit seinem
Sohn, die zwanzig Jahre zuriickliegen, und auf Abfragen bei ChatGPT und DeepSeek”, schreibt der
Spiegel in einem Artikel. Auch ein CDU-Sprecher hat sich bei der Redaktion gemeldet und den Inhalt
des Briefs als ,kompletten Unfug" bezeichnet.

Wohl im Wesentlichen bei DeepSeek,
da sich bei ChatGPT nichts ,findet”.
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Selbst bei kenntlich gemachten KlI-Satire-
Parodien konnen Zuschauer beeinflusst




2. Gesichtserkennung am Bahnhof Siidkreuz
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Gesichtserkennung: Test am Bahnhof
Sudkreuz erfolgreich abgeschlossen

Fir Bundesinnenmister Horst Seeholer haben sich die Systeme in
beeindruckender Welse bewahit. Er dringt auf breite Einflihrung in der

Polizeiarbeit,
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Ubertrage das obige Modell sowohl in die bekannte Beschreibung der Vierfelder-Tafel wie auch in ein
Baumdiagramim.

Eridutere, inwiefern die Einfihrung der Gesichtserkennung auf Basis cbiger Zahlen problematisch ist
Formuliere ein entsprechendes Schreiben an die Emtscheidungstrager im Innenministerivm.



3. Modeling Noise

Neben der Binomialverteilung lassen sich auch andere Verteilungen und viele empirische
Datensatze approximativ gut durch die so genannte Normalverteilung beschreiben, Die
Wahrscheinlichkeit eines Ereignisses idsst sich durch die Flache unter der Glockenkurve darstellen,
die durch die Dichtefunktion g(x) dargestellt wird.

1x—py 2
2. e_'-’(T) , wobei G die Standardabweichung und p den Erwartungswert

Es gilt: @(x) =
darstellt. Die Verteilung wird also durch ¢ und p volistandig bestimmt.

oyin

a) Stelle den ersten Satz in leichter Sprache dar. Nutze dazu ggf. auch ChatGPT.

b} In nachfolgendem Diagramm ist die Glockenkurve der Dichtefunktion mit den MafRRzahlen
Standardabweichung und Erwartungswert dargestellt. Der Abstand zwischen den gestrichelten
Linien betragt jeweils eine Standardabweichung.

Erwartungswert

Standardabweichung ¥ Standardabweichung

[ } B R | [

]

ek AL

Eriautere das Diagramm.
Vervollstandige die Liicken in der mathematischen Kurzbeschreibung.
P(lX |=__)=683%

=95,5%

=99,7%

d)

o-Statistische Modelle zeigen oft ein unerwartet schlechtes Ergebnis, wenn sie in der echten
Welt verwendet werden” [aus einem Artikel von 40 Google-Mitarbeitern). Katharina Zweig weiter.
~Den Autoren ist aufgefallen, dass selbst solche statistischen Modelle, die nahezu identisch
trainiert worden waren, immer noch starke Unterschiede in der Entscheidungsqualitat zeigten,
wenn man sie auf neue Daten loslieR. Um das zu zeigen, haben sie fir verschiedene Arten von
Problemen KI-Systeme mit leicht anderen Anfangsbedingungen trainiert. Das heilt genau dieselbe
neuronale Metzwerkstruktur und dieselben Trainingsdaten. Aber etwas war anders: Sie erinnern
sich, dass bei den neuronalen Metzen sehr viele Zahlen (Parameter und Gewichte) am Anfang auf
einen Wert gesetzt werden missen und dass sich diese Zahlen dann durch das Training
verdndern, sodass die Entscheidungen immer besser werden. Diese Zahlen kdnnen beliebig
gesetzt werden. Denn man geht davon aus, dass sich die gelernten Zahlen den richtigen Zahlen
anndhern, je mehr Trainingsbilder verwendet werden. Es sollte also im Wesentlichen egal sein,
welche Anfangszahlen man wahlt. Genau das wurde hier getestet: Die Maschinen bekamen
andere Anfangszahlen, wurden dann aber auf dem gleichen Trainingsdatensatz trainiert. Auf ein
und demselben Testdatensatz haben die Systeme dann auch gleich gut und insgesamt sehr gut
abgeschnitten. Dann wurden die Systeme aber einem Stresstest unterzogen. Bei einem Stresstest
wird ein Datensatz gewshlt, der vom urspriinglichen Testdatensatz abweicht. In diesem Fall
wurden zum Beispiel fir ein Bilderkennungssystem die Bilder aus dem Testdatensatz
unterschiedlich stark verrauscht. Beziglich dieses realistischen Stresstests schnitten nun die Ki-
Systeme sehr unterschiedlich ab. ... Am Ende fiihrten sie das Problem auf die fehlenden
Datenmengen zurlick, die ich oben mit dem Stichwaort der kombinatorischen Explosion begriindet
habe. Wenn es zu viele Kombinationen gibt und ei Maschine fir jede auftretende Kombination
100 oder 200 Beispiele bendtigt, stehen diese Datenmengen auch heute nicht zur Verfigung. ...
Die Anzahl der bendtigten Daten explodiert mit der Anzahl der Inputvariablen. Dieser Teil der
Abweichung bei den Entscheidungen sollte damit Underspecification Moise oder
unterspezifikationsbedingtes Rauschen genannt werden.”

Fasse die beiden systembedingten Rauscharten kurz in einem 5atz zusammen. Vergleiche dein
Ergebnis mit der Losung von ChatGPT.

Stelle deine Schlussfolgerungen im Hinblick auf zukinftige Entscheidungsfindungen unter dem
Einsatz von KI-Systemen begrindet dar.



Fach und Jgstf.: M12 | Schulart: GY | Lehrplan M: Signifikanztest

KiI-Lernziele: Grundsitzliches Verstiandnis, wie Kl gestiitzte Systeme Entscheidungen treffen;
Gemeinsamkeiten (statistische Modelle mit zugehorigen Fehlern) und Unterschiede (mehrere
Eigenschaften, Anpassung beim maschinellen Lernen) von Kl gestitzten Entscheidungen zum
Signifikanztest; Idee der Funktion von einer Support Vector Maschine; Problem der
Giterabwigung bei Entscheidungsbaumen — ethische und gesellschaftliche
Auseinandersetzung; Zusammenhang mit dem Signifikanztest: Fehler 1. und 2. Art (man kann
nicht heide Fehler beliebig klein machen)

Vergleich von Signifikanztest und Kl-gestiitzten Entscheidungen
(Inhalte aus Katharina Zweig, Ein Algorithmus hat kein Taktgefahl)

Im Folgenden sollen Analogien und Unterschiede zwischen dem Signifikanztest und KI-
gestitzten Entscheidungen herausgearbeitet werden.

1. Grundlagen

a) Definition von Maschinellem Lernen: Automatisiertes Lernen an Beispielen, in den
Entscheidungsregeln gesucht und in einem statistischen Modell abgelegt werden.

Aufgabe: Ordne die jeweiligen Elemente des Signifikanztests der Definition des
maschinellen Lernens zu und beschreibe Unterschiede.

b} wereinfachte Beschreibung fur die Entscheidung von zwei miglichen Ergebnissen:
Man nennt solche Methoden bindre Klassifikatoren, weil sie nur entscheiden, zu welcher
von zwei Klassen jemand oder etwas gehdrt. lede der Methoden (Entscheidungsbiume,
Support Yector Machines, neuranale Netzwerke) baut dazu ein statisches Maodell als
Entscheidungsstruktur auf, und zwar anhand der Grundwahrheit, die der Methode als
sogenanntes Trainingsdatenset zur Verflgung gestelit wird.
Vorgehen fur die beste Entscheidungsregel beim Entscheidungsbaum: Gegeben ist eine
Trainingsdatenmenge, die Informationen aus einer Gruppe aus der Gesamtmenge
enthalt. Finde dann einen Entscheidungshaum, der fir die restliche Menge mglichst
wenig Fehler macht.
Aufgabe: Schreibe Gber die fett gedruckten Inhalte die analogen Elemente des
signifikanztests wie Signifikanzniveau, Nullhypothese, etc.
€} Ein erster Unterschied
Vorgehen beim maschinellen Lernen: Der Algorithmus soll in den Eigenschaften der
Personen des Trainingssets Muster finden, die eine weitgehend richtige Vorhersage
auf Grundlage des Ents:heidungshahmes fir die Gruppe des Testsets machen.

Erldutere den Unterschied zum Signifikanztest:
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Abbildung 31: Der Rechtsgelehrte William Blackstone hitte die Trennlinie so

angeserze, dass finf Personen freigelassen werden, die eigentlich hinter Gitter

gehore hirten, damir alle Unschuldigen auf der » richtigen « Seite landen.
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Abbildung 32: Dick Cheney dagegen findet es deutlich wichtiger, Kriminelle zu

fassen, als Unschuldige zu schonen. Daher sicht auch seine Trennlinie anders

aus: Er fasst alle Kriminellen, bringt aber vier Unschuldige ins Gefingnis.

Wie die Ethik in den Rechner kommt:

Wahl des Qualitatsmalies ist immer
auch eine moralische Abwagung
(welche Fehlentscheidung wiegt
schwerer?)

Aus: Ein Algorithmus hat
kein Taktgefiihl, K. Zweig



Welche Kompetenzen sollen die SuS im Hinblick auf Kl erwerben?

1.

IST-5tand

Murwenige Facher werden explizit bei den Fachlehrplanen genannt.

Meben Informatik sind es inhaltlich nurwenige Facher, die Kl explizit nennen:
Eeispielsweise:

» E11 : Leseverstelfan Gymnasium, Humanistisches
Gymnasium, Musisches
Gymanasium,

Naturwis senschafiich-
technologisches Gymnasium
Sozialwissenschaftliches
Gymnasium, Sprachliches
Gymnasium,
Winschaftswissanschaftliches
Gymnasium, Jahrgangsstufa 11,
Englisch

Zeitungsartikel zu Kunstlicher
Intelligenz, Blogbeitrage zu
postkolonialen Entwickiungen)
und literarische Texde (z

Aufgabe flr die Schulen: Lehrplan nach Inhalten durchforsten und strukturien darstellen

Einbettung in den vorhandenen Lehrplan

Aus den facherubergreifenden Bildungs- und Erzishungszielsn:

»o- Die schulart- und fécherdbergreifenden Bildungs- und Erziehungsziele beschreiben
entsprechends Themenbereiche, denen die Schilerinnen und Schiler in der Schule sowohl
im Fachunterricht als auch in facherverbindenden Projekten und im Schulleben begegnen.
Die Aussinandersetzung mit ihnen tragt zur Entwicklung einer ganzhettlich gebildeten und
alltagskompetenten Personlichkeit bei..”

Frage nach der organisatorischen Einbindung in den Schulalliag (Vorschlége kinnen von
den Schulen zusammengetragen werden; vermutlich wird man es dhnlich wie beim
Medienfilhrerschein machen). Beispielsweise:

+  Projekitage

+ Elemente der Wissenschaftswoche

= \erpflichtende Integration in den Fachunterricht

+ \Woche der Alltagskompetenzen

Grundsatzlich L&sst sich das Thema sicher in den folgenden Bereich integrieren und an
geeigneter Stelle mit dem Begriff Kl erweitern:

~ Medienbildung/Digitale Bildung

Schudarnnen und Schiles arwarban im Rahmen der schulischan Medienbildung
Konmmsse und Fedigkedten, um sachgerecht, selbstbesbmml und verarbwortwngsvall
In inar mullimedial gepragien Gegallschalt zu handein

(£ + Sarvicomatorialion

Sie anahysieren und bewenen Vorzibge und Gefahren von Medien und nazen digse
bewusst und reflektien fiw prvate und schulische fweche. Insbesondare wagen i
knterangeleted ihran Umgang mit sozialan Metzwerken ab

Interaews mat Wissenschaflem,

Ausgehend von den medialen Kompetenzen kénnte man entsprechende
Kompetenzerwartungen auch fir den Bereich um Kl beschreiben {dann wire der
Wiedererkennungswert gegeben und wirde die Notwendigkeit und den Sinn von
Medienkonzepten auch vertiefen.

I Bareich von Kl und Ethik ware man im Wesentlichen im Kompetenzbereich Analysiersn
und Reflektieren®.
Insgesamt bietet sich eine Art , KI-Flihrerschein® an.

KI-Curriculum

In einer Art KI-Curriculum werden die verschiedenen Kompsetenzerwartungen
Zusammengetragan.

Analoge Beschreibung mit Kompetenzerwartungen und Inhalten wis in den Fachlehrpldnen
(z.B. aus Ph10)

Hompetenzernvanungen « Quervenielss

= Uberpravende Zivk

Die Schilennnen wnd Schiler

o arslollen und mlerpeatietan Jod-O: und Loik-Geschwndsgioot-Deagramme von
Bewsgungen m alltagselevanien Kontexten und slellen Bezighungen
rwischen den Diagrarmmen und linearen bew quadratischen
Bewagungsfunktionan her Dabel midzen sie geaignata digdale Hillsmitted, mit
denen sie die Dhaten erfassen, werarhedan und sachgerecht darstellen

+ stellen Hypethisen dber Gralenabhdngigkenen besm waagrechien Warl auf
und planen suf dieser Grundiage passends Expenmente. S Bibren diese
selbstandig durch und schliefen auf die komponentenweise Beschaibung
des waagrechien Wurfs

Inhalte zu den Kompetenzen:

= Darstellung von Bewegungen i Zeit-Ort- und Zeit-Geschwindighkeat-
Diagrammen

= Kinematik emdimensionaler Bewegungen: Bewegungsfunktionen be
konstanter Geschwindighedt und konstanter Baschleunigung, freier Fall

» Schilterexpenment. Untersuchung und komponenfenweise Beschreibung des
waagrechlen Wurfs

= Beschreibung des waagrechten YWurfs in der Koordinatenschreibweise



4. Konkrete Umsetzung

Beispiele anhand der beiden Arbeitsblatter

Kompetenzerwartungen

Die Schulerinnen und Schiiler ...

wissen was Deepfakes sind und kénnen mit Hilfe von verschiedensn Kriterien
Uberprifen, ob es sich um Deepfakes handelt.

konnen eine reflektierts Werteabwagung vornehmen, um Kl-generierten Inhalten
Grenzen zu setzen.

wissen um die Notwendigkeit von Trainingsdaten und den Grenzen maschinellsn
Lernens.

verstehen auf Grundlage von mathematischen Modellen die Begrenztheit von Kl
gensrieten Entscheidungen

verstehen das systembedingte Rauschen bei der Entscheidung durch Kl gesteuerte
Systeme

wissen den unterschisdlichen Erkenntnisgewinn von Mensch und Maschine,
insbesondere bei der Gesichtzerkennung

Inhalte zu den Kompetenzen:

Deepiakes

Trainingsdaten als Motwendigkeit fir mazchinelles Lernen; kombinatorische Explosion
als Grenze bei der Betrachtung verschiedener Aspekie, um Muster zu erkennen.
Weanentscheidungen: Unterschied Mensch-Maschine mit den jewesiligen Problemen und
Grenzen

Mathematische Modelle (Piadregeln, Unabhangigkeit von Ereignissen, Bedingte
Wahrscheinlichkeit) helfen bei der Einordnung zum Abwigen von politischen
Entscheidungen beim Einsatz von Kl wie Gesichtserkennung

B. Weiteres Vorgehen

Erarbeiten von Matenalien im Kontext Kl und Ethik". Fir das Template und die Datenbank ist
eine Auflistung der verschiedenen Strukturierungselemente wichtig:

Schulart

Jahrgangsstufe

Kompetenzerwvartung

Inhalt (— Glossar)

Mediale Kompetenz

Zibt es im Bereich Kl Basiskompetenzen?



Enaris-Projekt: Ethik im Bereich
der kdnstlichen Intelligenz

T
Pk

EUROPEAN LINION ENA.—r",';' Eth i k i n KI

Lernziele

Die Schiler*innen kénnen :

L> selbststéindig moralische Regeln formulieren und diese mithilfe von Input Gberarbeiten
» in Gruppenarbeit Schlupflécher in selbstaufgesteliten Regeln finden

> das Trolley Problem und das Spannungsverhdltnis zwischen zweier sich widersprechender philosophi-
scher Richtungen beschreiben

B ihren eigenen philosophischen Standpunkt bilden und diesen richtig einordnen

I> zentrale Punkte der EU Ethik-Richtlinien einordnen und kritisch hinterfragen

Agenda
Zeit Inhait Material
20 min | Aufgabe - Robotergesetze entwickeln Arbeitsblatt, Prsentationsfolien
10 min | Theorie - Input: Was machen gute ethische Regeln aus? Folien
15 min | Aufgabe und Inputtext Bias-Fehler Arbeitsblatt
20 min | Aufgabe - MoralMachine Online, Arbeitsblatt

15 min | Theorie - das Trolley Problem (Utilitarismus vs. Tugendethik)
15 min | Theorie - Autonomes Fahren
15 min | Aufgabe - Autonomes Fahren Arbeitsblatt




Arbeitsmaterialien beim Enaris-Projekt

N

\
=va== \Was sind Bias-Fehler iberhaupt?

Beispiel: Chatbot Tay (2016)
Twitter-Chatbot, der durch die Tweets echter Nutzer*innen ,lernte”

Aufgabe 1: Stell dir vor einer guten Freundin von dir ist genau das passiert™—

und ein KI-Algorithmus mochte sie irrtiimlich in die falsche Schule schicken.
y

Sammelt in Gruppen moglichst viele Eigenschaften, die diese Freundin haben '!
kiinnte (wo wohnt sie, was macht sie gern, welche Charaktereigenschaften hat

sie...)

Schreibt nun auf, welche Vorurteile mit diesen Eigenschaften zusammenhédngen
kéinnen (z.B. Frauen im Technikbereich, wohnt in einer armen/reichen
MNachbarschaft, ist chaotisch, tragt eine Brille, ist blond...)

An welche Schule wiirde eurer Meinung nach der schlecht programmierte
Algarithmus eure Freundin schicken? An welche Schule wiirdet ihr sie schicken
wollen?

Was misste passieren, damit das KI-Programm den Fehler nicht nochmal macht?

- begann sehr schnell diskriminierende Nachrichten zu
veroffentlichen

= .=

- nach nur 16 Stunden wurde
der Chatbot wieder offline
genommen




Lernziele beim Enaris-Projekt

* Wie sollte eine moralische Regel bzw. Entscheidung sein?

 Aufstellen von ,Goldenen Regeln® fliir den Einsatz von Kl (als
Anwendung fur einen Haushaltsroboter)

e Vier ethische Grundsatze kennenlernen und verstehen: Fairness,
Achtung der menschlichen Autonomie, Schadensverhitung,
Nachvollziehbarkeit

Anwendungen:
* \Verstehen, was Bias-Fehler sind (,,Garbage in, Garbage out”)

* Maschinen im moralischen Dilemma (Trolley-Problem im
Zusammenhang mit autonomem Fahren)



Bildungsserver Berlin-Brandenburg

FALLBEISPIEL BIOMETRISCHES BEZAHLSYSTEM FUR DIE SCHULMENSA

Die Schulmensa der Schule ... stellt auf ein biometrisches Erkennungssystem um. Dabei bezahlen die Schulerin-
nen und S5chiiler in der Mensa per Fingerabdruck. Der Fingerabdruck wird mit Daten in einer Fingerabdruck-
Datenbank abgeglichen. Die Datenbank enthalt u.a. Angaben zu Person und Bezahlstatus. Die Schulkonferenz
hat diese Fingerabdruck-Datenbank beschlossen. An einem Wochenende wird in der Schule ein sehr teurer
Beamer gestohlen. Die Polizei wird eingeschaltet. Die Schulleitung beschlielt ohne weitere Rucksprache we-
gen ,Gefahr im Verzug”, der Polizei die Fingerabdruck-Datenbank zur Verfugung zu stellen, um die Taterin o-
der den Tater zu finden ...

(Anmerkung: Biometrische Bezahlsysteme existieren tatsachlich, auch in S5chulmensen. Das Fallbeispiel ist frei
erfunden und nach https://gewissenshits.gi.de/fallbeispiel-biometrie stark gekiirzt.)

https://bildungsserver.berlin-brandenburg.de/fileadmin/bbb/rlp-
online/Teil_B/Medienbildung/Materialien/Medienbildung/Bausteine/Informatik_KI_Ethik_Tschakert_Rauhut.pdf



BAUSTEINE FUR DEN UNTERRICHT

Thema [ Schwerpunkt Methode und Inhalt Materialien und Tipps

® Kriterien konnen z. B. mithilfe der
ethischen Leitlinien der Gesell-

Einstieg: Chancen und Risiken
der Mutzung von Ki

Arbeitsauftrage:
® Entwickelt Kriterien, um Anwen-

dungen der Kl einzuschatzen.

Mutzt diese Kriterien, um ein kon-
kretes Anwendungsbeispiel zu
bewerten. Anwendungsbeispiele
findet ihr z. B. unter
https://www.plattform-lernende-
systeme.de/ki-landkarte.html.
Stellt ever Anwendungsbeispiel
mit eurer Einschatzung auf einem
digitalen Whiteboard strukiuriert
dar.

schaft fir Informatik
(https://s.bsbb.eu/fg) sowie der
Europdischen Kommission
(https://s.bsbb.eu/gx) diskutiert
und entwickelt werden.

Learning Snack als Denkanstol3,
um Kriterien zu entwickeln:
https://s.bsbb.eu/f

Digitales Whiteboard fiir die Ein-
schatzung: https://flinga.fi (Lear-
ning Snack zum Tool:
hitps://s.bsbb.eu/ca)

Projekt: Entscheidungen zu Fallbeispielen entwickeln

(Das Projekt sollte in Etappen erfolgen. Nach jeder Etappe empfiehlt sich ein Zwischenaustausch.)

Vorbereitung und Ubung

® Methode: Arbeit mit Fallbeispie-

len — zu finden auf https://gewis-
sensbits.gi.de (z. B. Biometrisches
Bezahlsystem fir die Schulmensa:
https://gewissenshits.gi.de/fall-
beispiel-biometrig)

Diskussion im Plenum zur Vorbe-
reitung auf die Gruppenarbeit:

1. Wiedergabe des Fallbei-
spiels mit eigenen Worten

2. Was ist das Problem / sind
die Probleme in dem Fall-
beispiel?

3. Argumente zur Losung des
Problems

* Tipp 1: Das Fallbeispiel kann auch

mit Lebensweltbezug selbst ent-
wickelt werden.

Tipp 2: Die Gewissenbits-Fallbei-
spiele kdnmen auch gekirzt wer-
den. Auf der letzten Seite finden
Lehrkrafte unter Literatur, Links
und Empfehlungen das Fallbei-
spiel Biometrisches Bezahlsystem
fuir die Schulmensa beispielhaft
gekirzt.

Problemschau z. B. mit Answer
Garden: https://answergarden.ch



Lernziele

* Auswirkungen von Informationssystemen auf Gesellschaft und
Lebenswelt kritisch bewerten

* Informationen in Bezug auf Glaubwdurdigkeit, Zuverlassigkeit etc.
beurteilen

* Beispielhaft erlautern, wie Informatiksysteme den Alltag und die
Berufswelt verandert haben

e Aktuelle Entwicklungen bewerten, aus ihnen mogliche Trends
ableiten und Auswirkungen in der Zukunft beschreiben

* Die Chancen und Risiken der modernen Entwicklungen fir eine
demokratische Gesellschaft bewerten



Apples Pay Card

Zuteilung der Kreditlinie fur Herrn und Frau Heinemeier Hansson durch
die Software-Entscheidung: 1000 S bzw. 50 S

‘ ) DHH &

The @AppieCard is such a fucking sexist program. My wife and | filed
joint tax returns, live in a community-property state, and have been

Aus: Die Kl war’s, K. Zweig

married for a long time. Yet Apple’s black box algorithm thinks | deserve
20x the credit limit she does. No appeals work.




Grenzen bei automatisierten

Entscheidungsprozessen

»Es versteht also niemand DEN ALGORITHMUS. Niemand kann DEN
ALGORITHMUS untersuchen oder liberpriifen. Und trotzdem ist jeder,
mit dem wir von Apple oder Goldman Sachs sprechen kénnen, VOLLIG
UBERZEUGT, dass DER ALGORITHMUS weder voreingenommen ist
noch in irgendeiner Form diskriminiert. Das ist eine groBartige Zur-

schaustellung von kognitiver Dissonanz.«’

Lernziele:

Grundsatzliches Verstandnis von
automatisierten Entscheidungssystemen

Sind Entscheidungen nachprtfbar?

Widerspruch lohnt sich: Kritische
Reflexion der Technik

Ist das KI-System fair, oder diskriminiert
es Personengruppen?

Gibt es eine menschliche Uberwachung
des Entscheidungsprozesses?

Frage nach dem sozialen Prozess, wenn
Mensch und Maschine gemeinsam
entscheiden

Aus: Die Kl war’s, K. Zweig



Weitere Beispiele fur problematische
automatisierte Entscheidungsprozesse

* Bewerbung um eine Wohnung (Samantha Lee Johnson Oregon Facebook) — Profiling
(DSGVO)

* h-Index zur Beurteilung der Arbeitsleistung von Wissenschaftlern

e Osterreichischer Arbeitsmarktservice: Maschinen kdnnen kompliziertere Muster
erkennen — Problem der kombinatorischen Explosion bei der Betrachtung von mehreren

2>2% — 300 verschiedene Paare bei 25 Eigenschaften)

Grinden zur Wirkung  (

Die kombinatorische Explosion beschreibt die Tatsache, dass die Menge
von Kombinationen massiv wachst, je mehr Eigenschaften es gibt. Flr
das maschinelle Lernen ist das relevant, weil jede Kombination, die in
der Wirklichkeit auftritt, mit gentigend Beispielen abgedeckt werden

Aus: Die Kl war’s, K. Zweig muss. Sonst kann die Maschine nicht davon lernen.



Weitere Beispiele fur problematische
automatisierte Entscheidungsprozesse

* Account-Sperrungen, weil Twitter keine gezielten Einschuchterungen,
insbesondere keine Winsche, dass jemand Schaden erleide

- ,Hope dies last”
- ,Die Hose"“
- ,Sterbe 25 “
* Verbrecher-Liste (insbesondere Terroristen oder No-fly-List)
Y il {
Robert Williams: - 7

,Warum wurde ich
verhaftet?”

Edward Allens Reaktion auf die Nachricht,
dass er auf der No-fly-List stiinde: ,,Ich will
nicht auf der Liste sein. Ich will meine Oma
sehen!” (nachvollziehbar fiir einen 4-Jahrigen)

Aus: Die Kl war’s, K. Zweig



Joy Buolamwini: ,Hey, Kl, kannst du mich sehen?

UNMASKING Al

JOY BUOLAMWINI

* Beim Entwickeln eines Aspire
Mirrors erkannte die
Gesichtserkennungssoftware ihr
Gesicht nicht

* Indiz: Nicht genugend
Trainingsdaten in ihrer Gruppe

Aus: Die Kl war’s, K. Zweig



Fehler bei der Bilderkennungssoftware von Microsoft

Q0 Fehler

18 Fehler

5 Fehler

55 Fehler

Lernziele:

* Grundsatzliches Verstandnis, wie
Bilderkennungssysteme arbeiten

e Gefahr der Diskriminierung durch
eingeschrankte Trainingsdatensatze

* Unterschied Korrelation-Kausalitat
bei der wissenschaftlichen
Untersuchung: Ist die Hautfarbe der
alleinige Grund fur die
Fehlerkennung?

Aus: Die Kl war’s, K. Zweig



KI-Systeme ,,erkennen” Dinge anders wie Menschen

Oben: Pferd Oben: Kein Pferd
Unten: Ferrari Unten: Pferd

Aus: Die Kl war’s, K. Zweig



Hilmar Schmundt, Jahrgang 1966,
Wissenschaftsjournalist beim Spiegel und Buchautor

Tatsache:

ANFRAGE AN cHATGPT: o \N/jkipedia-Eintrag Uuber Rudolf
»Hat Hilmar Schmundt einen Wikipedia-Eintrag’« .
; : TS Schmundt, der Chefadjudant der
Die Antwort der Maschine war sicherlich nicht das, was er erwartet Wehrmacht und aIS Hltlers

hatte:
; rechte Hand galt
»Hilmar Schmundt war ein deutscher Offizier und Adjutant Adolf Hit- ° VerSta rb 1944 dain den SChweren

lers im Zweiten Weltkrieg. Es gibt einen Wikipedia-Eintrag iber ihn Verletzu ngen be|m Atte ntat 3 uf
auf Deutsch, unter dem Link https://de.wikipedia.org/wiki/Hilmar_ .
Schmundt.« A. H |t|e I

e GrolRonkel von Hilmar Schmundt

Aus: Katharina Zweig, Die Kl war’s!



Hilmar Schmundt, Jahrgang 1966,
Wissenschaftsjournalist beim Spiegel und Buchautor

 Uber die Feedback-Funktion verschmelzen die beiden Lebensliufe:
Hilmar Schmundt ist 1897 in Hannover geboren und Vater von einem
Kind. Das Todesdatum ist jenes von Rudolf Schmundt, der bei einem
Flugzeugabsturz ums Leben gekommen ist.

* Viele Trainingsdaten von Rudolf Schmundt, wenige von Hilmar
Schmundt

fLﬂ:PS Hde . wiki pedia.org /@{Vomame, Nachna me

v
amme,\rgleach variabel

Aus: Katharina Zweig, Die Kl war’s!



Kann ChatGPT Noten geben?

ANFRAGE AN CHATGPT:

»Du bist eine Schiilerin an einem Schweizer Gymnasium. Du musst einen
Aufsatz dariiber schreiben, ob es sinnvoll ist, wenn Schulen Schul-
uniformen einfiihren. Der Aufsatz sollte gut gegliedert sein, einen
abwechslungsreichen Wortschatz verwenden und starke Argumente
enthalten. Du sollst eine klare Meinung ausdriicken, aber auch auf Gegen-
argumente eingehen. Der Aufsatz sollte ungeféhr 500 Worter lang sein.«

Aus: Katharina Zweig, Die KI war’s!

ANFRAGE AN CHATGPT:

»Eine Schiilerin an einem Schweizer Gymnasium hat folgenden Aufsatz ge-
schrieben. Die Aufgabe war, einen gut gegliederten Text zu schreiben, der
einen abwechslungsreichen Wortschatz verwendet und starke Argumente
enthilt. Die Schiilerin sollte eine eigene Meinung ausdriicken, aber auch
auf Gegenargumente eingehen. Der Text sollte ungefdhr 500 Wérter lang
sein. Der Aufsatz steht unten. Bitte bewerte ihn mit einer Punktzahl
zwischen | und 20 und schreibe eine Begriindung fiir diese Riickmeldung.
Sie sollte auch drei Tipps enthalten, wie sich die Schilerin verbessern
kann. Das ist der Aufsatz: >In einer Schuluniform zu erscheinenc ...«



Kann ChatGPT Noten geben?

»Der Aufsatz der Schiilerin hat eine gute Struktur und enthalt starke

Argumente fir und gegen Schuluniformen. Sie zeigt, dass sie die ver-

schiedenen Ansichten zu diesem Thema versteht und in der Lage ist, sie

zu untersuchen und ihre eigene Meinung darzulegen. Insgesamt wiirde

ich dem Aufsatz eine Punktzahl von 17 geben.
Um sich zu verbessern, kénnte die Schillerin auf folgende Punkte

achten:

l

Mehr Beispiele und Details hinzufiigen, um die Argumente zu unter-

mauern.
Vermeiden Sie die Wiederholung von Wortern und Phrasen, um

den Wortschatz zu erweitern.
Achten Sie auf die richtige Verwendung von Zeitformen und Satz-

strukturen, um den Text fliissiger zu machen.«

Aus: Katharina Zweig, Die Kl war’s!

Fiir eine Bewertung mit 7 von 20 Punkten:

Der Aufsatz ist bemiiht, zeigt jedoch Mangel bei
der Struktur, Qualitat der Argumente,
Rechtschreibung und Stil. Obwohl die Schulerin
versucht hat, verschiedene Argumente fur und
gegen Schuluniformen zu diskutieren und ihre
eigene Meinung darzulegen, fehlt es dem
Aufsatz an einer klaren Struktur, die die
Argumente in eine sinnvolle Reihenfolge bringt
und den Leser durch das Thema fihrt.

Die Qualitat der Argumente ist ebenfalls nicht
sehr Uberzeugend. Obwohl die Schiilerin einige
Vor- und Nachteile von Schuluniformen
diskutiert, werden die Argumente nicht immer
prazise oder gut entwickelt dargestellt ...



Organisatorischer Rahmen: Integration in den schulischen Ablauf,
Vorgaben, Bestandteil von Prifungen, ...

* Ethische Aspekte, die von der EU erarbeitet worden sind: Vorrang menschlichen Handelns, Fairness, \
Menschlichkeit, Grundsatz der gerechtfertigten Entscheidung Sachergaiiis

* Grundsatzliches Verstandnis der Funktionsweise von KI-Systemen I Suche nach

* Reflektierter und sensibilisierter Umgang mit Chatbots wie ChatGPT i i &“f,nm,;";ﬁwm S

. prachiiche Bildung Wertserziot

= Fachprofile (3}
= Grundlsgends Kompatenzen iJahrgangsstufenprofila) (3)
= Fachlehrplana (117)

e Gefahr der Manipulation (Politik, Filterblase, Fake-News, Kaufverhalten, ...)
Lern e Wie beeinflusst bereits jetzt K| meinen Alltag (Apps auf dem Handy, Datingplattformen)

anlasse

e Vergleich mit schulinternen Wertegrundsatzen wie dem Leitbild der Schule
e Deep-Fake Video

e Grenzen und Probleme bei der Bilderkennungsoftware

Materialien: Fertig erstellte Unterrichtseinheiten, die adaptier- und editierbar (einheitliches
Template), einheitlicher Ablageort (mebis), Liste flir Referenten, Links (Sortierung), Suchfunktion, ...




Materialien

GERD

GIGERENZER

KI | Gesellschaftlich-
kulturelle Perspektive

Gesellschaftlich-kulturelle Perspektive
auf KI

@ mebis Mogazin

Wie wir in einer digitalen Well die
Kontrolle behalten und die richtigen
Entscheidungen treffen

Katharina

EIN Iweig

ALGORITHMUS
HAT KEIN
TAKTGEFUHL

Wo kiinstliche Intelligenz sich irrt,
warum uns das betrifft und
was wir dagegen tun kénnen

Was jetzt

passieren

muss i : AIIT G .I
J t’\\ t( ( (\.{ HEV/NE()
._\\ fio 5 ’\i \«’/_) |

Planet Schule: Darf Kiinstliche
Intelligenz alles? Ki und Ethik
hitps:/'www.ardmediathek de/video/planet-schule
fdarf-kuenstliche-intelligenz-alles-ki-und-ethik/wdr
FY3JpZDovLIN3CiSkZShZXgvbzEANDMANDQ

Enaris-Projekt: Ethik im Bereich
der kiinstlichen Intelligenz
https:/fenaris.org/material/de/Ethics
findex.html#ethicrules

Padagogische Uberlegungen zu
@ Ethischen Fragestellungen zum...

Bildungsserver Berlin-
Brandenburg: KI und Ethik
https:/fbildungsserver.berlin-brandenburg.de
{fileadmin/bbb/rip-online/ Teil_B/Medienbildung
/Materiallen/Medienbildung/Bausteine
/informatik_K1_Ethik_Tschakert_Rauhut.pdf

Ethische Leitlinien zum Einsatz
von Kl und von Daten im
Unterricht

https-fleaming-corner leaming. europa. eu
flearning-materials/use-artificial-intelligence-ai-
and-data-teaching-and-leaming_de

Zeit fiir die Schule: Kiinstliche .
Intelligenz ChatGPT&Co
Unterrichtsmaterial zur
Schnittstelle Mensch-Maschine
hitps:/fwww zeitfuerdieschule. defcontent/upioads
(2023/04/ZTds-Unterrichismaterialien-Ki-
ChatGPT-Bundeswettbewerb-K1. pdf

Uni Frankfurt: Was bleibt vom ..
Menschen?

hittp:/www.puma.uni-frankfurt de/index.php
/Was_blelbt_vom_Menschen%ar_
_Unterrichtsmaterialien#Untemichismaterialien

Staatsinstitut flr Schulqualitat
und Bildungsforschung Munchen

12.2.1_Digitale_Ethik.pdf

Microsoft Word - 12.2.1 Digitale Ethik_Logo 2023 04 04 Anregung zur unterrichtlichen Umsetzung Seite 1 von 18 LB 12.1 Digitale Ethik
Stand: 04.04.2023 Jahrgangsstufen 12 Fach/Facher Ethik Zeitrahmen ca. 6 Unterrichtsstunden Bendtigtes Material digitales...

# 12.2.1_Digitale_Ethik.pdf (PDF, 956 KB)



Letzten Endes ...

Dr. Wolfgang Schauble zum Einsetzen der
Enquete-Kommission , Kinstliche Intelligenz”
(Okt. 2018)

,Maschinen werden dichten

kbnnen ...”

Gleichzeitig warnte er davor, dass
sie eingesetzt werden konnen, um
zu belohnen und zu strafen
(richten)

Katharina Zweig (aus: Ein Algorithmus hat kein
Taktgefuhl)

,... Denn letzten Endes gibt es nur
einen Weg, wie die Ethik in den
Rechner kommt: Uber Sie, Giber
mich, Uber uns!”
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